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A doenca de Alzheimer (DA) é caracterizada por um declinio progressivo de certas
funcoes intelectuais. As suas principais consequéncias sdo: perda de memoria, desori-
entacdo no tempo e no espaco, dificuldade no aprendizado, distirbios da linguagem, da
comunicagdo e da capacidade de realizar as tarefas cotidianas [4]. Nos estdgios mais
avancados da DA, o paciente perde toda sua autonomia [8]. De acordo com o IBGE, o
ntmero de idosos no Brasil cresce todos os anos. Porém, na mesma propor¢ao em que a
populacdo idosa aumenta, ocorre um crescimento significativo da incidéncia da DA.

No mundo é estimado que 35,6 milhoes de pessoas sofrem com a DA. No Brasil, o
nimero de pessoas com a DA ja atinge cerca de 1,2 milhoes. Segundo a Associacao
Brasileira de Alzheimer e a Organizacao Mundial da Satide (OMS) estd previsto que até
2050 o nimero de casos aumente em até 500% em toda a América Latina [6].

O diagnéstico correto da DA s6 pode ser feito por exame do tecido cerebral obtido
por biopsia ou necropsia [5]. Como s6 apds a morte do paciente se pode ter a certeza
que este tinha a DA, seu provavel diagnéstico é feito excluindo outras causas de deméncia
pelo seu histérico clinico. Em paralelo, estudos tém sido desenvolvidos para a detecgao
e diagndstico da DA com base em dados de Eletroencefalograma (EEG). Nesse sentido,
diversos métodos de andlise de dados de EEG tém sido propostos na literatura [7].

O mapeamento de uma série temporal em uma rede complexa, proposto por Campa-
nharo et al. [3], permite analisar a dinamica de dados de EEG por meio de um conjunto
extenso de propriedades topoldgicas da rede complexa associada. Redes complexas sao
descritas por conjuntos de nés (vértices), arestas (conexoes, ligagoes ou links) e algum
tipo de interacao entre eles. Dados T pontos de uma série temporal de EEG, sua rede
correspondente é obtida primeiramente pela identificagao de seus ) quantis, e entao, cada
quantil ¢; é associado a um vértice n; € N na rede correspondente. Dois vértices n; e n;
estarao conectados na rede com um arco (n;, nj, w;;) € L, onde o peso w;; de cada arco é
dado pelo nimero de vezes que um dado ponto x; no quantil ¢; é seguido por um ponto
T¢41 no quantil g;.

! aruanepineda@hotmail.com
2andriana@ibb.unesp.br

010238-1 © 2018 SBMAC



Proceeding Series of the Brazilian Society of Computational and Applied Mathematics, v. 6, n. 2, 2018.

O mapeamento em questao foi aplicado em um conjunto de séries temporais sintéticas
com caracteristicas periddicas, pseudo-periddicas, aleatérias e fractais [2,3]. Observou-se
que séries temporais com dindmicas distintas foram mapeadas em redes complexas com
topologias também distintas. Além disso, tal mapeamento foi utilizado na distingao de
pacientes sadios e epilépticos através de dados de EEG. Anadlises realizadas mostraram
que o mapeamento em estudo foi capaz nao sé de diferenciar pacientes sadios de pacientes
doentes, mas também de distinguir os estdgios de uma convulsao [1]. Tais resultados
mostram a eficidcia do mapeamento utilizado na disting@o de estruturas em dados sintéticos
e fisiologicos.

Neste trabalho, tal mapeamento serd utilizado na classificagdo de dados de EEG de
5 idosos sadios e 5 idosos com a DA, fornecidos pela Universidade do Estado da Flérida.
Esses dados foram obtidos a uma taxa de 128Hz com duracao de 8 minutos e em dois
estados de repouso: olhos abertos e olhos fechados. Espera-se que o mapeamento em
estudo seja capaz de produzir redes complexas com diferentes topologias para individuos
em diferentes condicoes patolégicas.
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